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OBJ ECTIF Capture des données Modele multimodal PHQ-8

Alors que de nombreuses activités humaines ont eteé
modeélisées par des méthodes d'apprentissage profond [0],
y compris dans le domaine medical, tres peu d'initiatives
ont émergé en ce qui concerne la psychiatrie. Néanmoins,
dans le cadre de la dépression, plusieurs études se sont
attaquéees a la prédiction automatique des scores des
questionnaires PHQ-8. Ainsi, plutdot que de demander au
patient de remplir un questionnaire d'analyse, |'entretien
entre le patient et le psychiatre est filmé et ensuite analysé
par des modeles d'apprentissage dont le but est de préedire
le score au questionnaire. Dans ce cadre, nous avons
développé de nouveaux modeles d'apprentissage profond

qui représentent I'état de I'art en matiere de performance.

Entretien filmé d'un patient Information acoustique, visuelle et textuelle Classification et régression du PHQ-8
MODELES RESULTATS
Un réseau de neurones multitaches permet |'encodage des Les modeles ont été entrainés et testeés sur un ensemble de 138
modalités et un réseau de neurones avec un mecanisme patients ameéricains souffrant de dépression [1]. Deux types
d'attention opere la fusion des modalités acoustiques, textuelles d'expériences ont été menées. Les modeles proposés doivent étre
et visuelles. En particulier, six modalités sont encodées: HP, EG, capable de prédire le score du PHQ-8 sur une échelle continue de
AU, COV, FMT, TXT. Les deux taches apprises en parallele des 0 a 24 (regression), et sur une échelle discrete de 0 (pas depressif)
encodeurs sont la régression et la classification du niveau de a 5 (dépressif sévere) - classification. Les modeles developpés
dépression. dans cette etude [2] présentent des résultats supérieurs a |'état de
I"art proposé par [3].
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